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自動要約

入力された文書を簡潔にまとめる

 抽出型要約(extractive summarization)
重要文だけ抜き出す

 抽象型要約(abstractive summarization)
複数の文をまとめ、新たな文を生成
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LLMにより性能向上

幻覚(hallucination)



事実誤認 (Factual Error)
 自動要約における課題

 その分類や検出がホットトピック
今回13本
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紹介の動機
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本論文の目的と貢献

 詳細で文レベルの事実誤認の注釈付き対話
コーパスの作成 (DiaSumFact)

 SOTAモデルでの事実誤認の検出性能の
調査と困難さの提示

 文書要約における事実誤認検出の新手法の
提案(BertMulti, EnDeRanker)

 様々な事実誤認検出手法の長所と短所の
分析
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DiaSumFact (誤りタグ付き対話コーパス)

データソースと要約生成モデル

 SAMSum (Gliwa et al.,2019)
日常会話と正解要約
BART, ConDigSum, GPT-3 , PEGASUS,

S-BART
 QMSum (Zhong et al., 2021)
会議議事録の質問と回答。回答が要約
BART, DialogLM, PEGASUS
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• 各60対話
• 12人による注釈



事実誤認の分類

対話 Lucas: Where r u? I’m waiting at the airport.
Vanessa: There was a foul-up with the flight. I’m trying to get another ticket.
Lucas: OMG. How come?
Vanessa: No bloody idea. All of the flights are booked cos students are returning 
from holidays.
Lucas: I’ve called the airport and they said there’s a flight to New York at 9:45 p.m.
Vanessa: Great, I’ll book it now.

誤り型 詳細 例文 In/EX
EntE 主語・目的語の誤り Vanessa is waiting at the airport. In
PredT 述語の誤り Lucas has emailed the airport and got some 

information about the flight to New York.
Ex

CirE 修飾語の誤り Lucas is waiting at the train station. Ex
CorefE 代名詞・参照の誤り Vanessa is trying to get another ticket for 

themselves.
N/A

LinkE 言明間の関係の誤り Vanessa will book the flight to New York at 9:45 
pm because students are returning from holidays.

N/A

Other その他 N/A
7Intrinsic/Extrinsic: 誤り部分が原文書にあるかないか

マルチラベル・2次元
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誤りの分布１
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誤りの分布２
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事実誤認の検出

 QAFactEval (Fabbri et al., 2022)
QAベース

要約中の名詞句や固有表現を隠して問題作成。
その問題に原文書を利用して回答。元の表現と
答えの類似度で判定

 DAE (Goyal and Durrett, 2020)
原文書から要約中の依存関係が含意できるか
で判定

 BertMulti
 Bertを使った弱教師あり学習によるマルチクラス
分類器
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事実誤認の検出 提案手法

 EnDeRanker
教師無しモデル
1. SOI (spans of interest)を求める
候補は名詞句・固有表現・動詞

2. SOIを原文書中の同等の語で置換
3. それぞれを Encoder-Decoderモデルを

通してスコアを計算

4. スコアが最大でなければ事実誤認と判定
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事実誤認の検出 提案手法 例
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事実誤認の検出結果
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その他のデータセット
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まとめ

 要約における事実誤認について様々な研究

 本論文では、
事実誤認をマルチラベル・2次元に分類
誤りタグ付き対話コーパスの作成
アンサンブルを含めて、すべての種類の
事実誤認に有効な方法はない
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